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ABSTRAK

Perekonomian Indonesia mengalami pertumbuhan sebesar 5,04 persen pada Triwulan 11 tahun
2025 berdasarkan data dari Badan Pusat Statistik yang dirilis 5 November 2025. Pertumbuhan
ekonomi ini dapat mencerminkan dinamika pasar modal dan aktivitas korporasi pada periode Juli
hingga September 2025, di mana selama periode tersebut menghasilkan volume berita keuangan
yang massif. Namun pemahaman sistematis mengenai pola sentimen berita selama periode
tersebut masih terbatas. Tujuan penelitian ini adalah menganalisis sentimen berita keuangan
Indonesia selama Triwulan 111 2025 menggunakan model FInBERT untuk memahami dinamika
sentimen media pada periode tersebut. Penelitian ini menggunakan teknik web scraping untuk
mengumpulkan 2.018 judul berita dari portal media keuangan Indonesia selama periode Juli-
September 2025. Model FInBERT digunakan untuk mengklasifikasikan sentimen menjadi positif,
negatif, dan netral. Hasil penelitian menunjukkan bahwa sentimen netral mendominasi 56,1 persen
dari total berita, sentimen positif 26,9 persen dan sentimen negatif 16,9 persen. Bulan Agustus
menjadi bulan dengan sentimen positif tertinggi, sementara sentimen negatif tertinggi muncul pada
bulan Juli. Secara keseluruhan, hasil penelitian menunjukkan bahwa pemberitaan keuangan pada
Triwulan 111 2025 cenderung informatif dan netral, dengan variasi kecil yang mengikuti dinamika
ekonomi dan pasar keuangan.

Kata kunci: analisis sentimen, berita keuangan, FInBERT

1 PENDAHULUAN

Perekonomian Indonesia mengalami pertumbuhan sebesar 5,04 persen pada Triwulan 11l
tahun 2025 (Badan Pusat Statistik Indonesia, 2025). Angka tersebut dapat mencerminkan dinamika
aktivitas ekonomi nasional yang turut memberikan dampak pada pasar keuangan dan aktivitas
korporasi. Perkembangan ekonomi ini diikuti dengan meningkatnya pemberitaan ekonomi di
berbagai media daring. Berita ekonomi memiliki peran penting dalam menyampaikan informasi
kepada masyarakat.

Berita ekonomi tidak hanya menampilkan informasi secara nyata, tetapi juga mengandung
muatan sentimen tertentu. Sentimen dalam berita dapat mempengaruhi persepsi dan pengambilan
keputusan pelaku ekonomi. Menurut (Amrullah et al., 2020) dan (Muhaimin et al., 2023) analisis
sentimen merupakan proses memahami, mengekstrak, dan memanipulasi data teks secara otomatis
yang digunakan untuk menangkap informasi sentimen yang terdapat dalam sebuah kalimat.
Analisis sentimen umumnya dibagi menjadi positif, negatif, dan netral.

Perkembangan model deep learning berbasis transformer memberikan kemajuan yang
signifikan dalam menganalisis sebuah data teks. Salah satu model yang banyak digunakan adalah
Bidirectional Encoder Representations from Transformer (BERT). Model tersebut dirancang
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untuk merepresentasi secara dua arah dari data teks tidak berlabel (Amin et al., 2024). Sedangkan
pada bidang finansial telah dikembangkan sebuah model bernama FInBERT yang telah dilatih
pada korpus besar artikel berita keuangan atau ekonomi (Girsang & Stanley, 2023). Penelitian
pada (Yang et al., 2020) dan (Araci, 2019) menujukkan bahwa model FINBERT terbukti lebih
efektif dalam menganalisis sentimen di bidang keuangan dibandingkan model umum.

Meskipun penelitian terkait analisis sentimen menggunakan data berita keuangan sudah
banyak dilakukan. Namun masih sedikit yang menggunakan model FINBERT untuk analisis
sentimen khususnya data berita keuangan dalam Bahasa Indonesia. Oleh karena itu, penelitian ini
bertujuan untuk menganalisis sentimen berita ekonomi Indonesia selama periode Juli hingga
September 2025 menggunakan model FInBERT untuk memperoleh gambaran kecenderungan
sentimen media terhadap dinamika ekonomi nasional.

2 METODE
2.1  Web Scraping
Web Scraping merupakan sebuah teknik untuk mengekstrak data dari World Wide

Web (WWW) dan disimpan ke dalam sistem file atau basis data untuk diambil atau
dianalisis pada kemudian hari (Zhao, 2017). Web scaping juga dikenal dengan istilah web
data extraction, web data scraping, web harvesting, atau screen scraping (Balan Pratama
et al.,, 2021). Terdapat tiga metode ekstraksi data dalam web scraping, yaitu regular
expression, beautiful soup, dan Lxml (Khder, 2021). Metode yang digunakan untuk
mengekstrak data dalam penelitian ini adalah beautiful soup, yang merupakan salah satu
library dalam bahasa pemrograman Python.

2.2  Transformer

Transformer merupakan sebuah model yang digunakan untuk melakukan tugas
pemrosesan bahasa alami (Natural Language Processing) yang diperkenalkan oleh
(Vaswani et al.,, 2017) dengan menggunakan mekanisme attention yang merupakan
replikasi dari instuisi yang dimiliki manusia. Attention dapat digambarkan sebagai proses
menghubungkan query dengan sekelompok key-value sehingga menghasilkan output, di
mana query, key, value, dan output merupakan sebuah vektor (Arnanda & Rahmah, 2024).
Transformer menggunakan arsitektur squence-to-squence, yaitu encoder dan decoder
dengan menggunakan attention dalam mengatasi kekurangan dari model arsitektur RNN
seperti LSTM dan GRU yang masih memiliki kesulitan dalam memparalelkan proses
pembelajaran (Gillioz et al., 2020).

2.3 Bidirectional Encoder Representations from Transformer (BERT)

Bidirectional Encoder Representation from Transformer (BERT) adalah representasi
encoder dari model Transformer, sebuah arsitektur NLP yang menggunakan mekanisme
attention untuk menggantikan jaringan berulang dan mampu menangkap hubungan antara
kata-kata yang jauh secara kontekstual (Vidya Chandradev et al., 2023). BERT
menghasilkan representasi untuk setiap kata dalam kalimat sebagai output dan dapat
meningkatkan kinerja model pada tugas-tugas berurutan kompleks dalam NLP. Arsitektur
model ini dapat dilihat pada Gambar 1.
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Gambar 1. Arsitektur dari model BERT

Model ini menggunakan struktur berbasis transformer yang terdiri dari beberapa lapisan
encoder. Namun dalam penerapanya, model ini hanya menggunakan lapisan encoder saja
dan tidak menggunakan lapisan decoder (Rao & McMahan, 2019).

FINBERT

FInBERT merupakan model bahasa khusus yang menggunakan arsitektur BERT dan
dirancang khusus untuk menganalisis sentimen dalam bidang keuangan dan melakukan
tugas klasifikasi teks keuangan. Model ini telah dilatih (pre-trained) secara mendalam
menggunakan korpus besar artikel berita keuangan dan teks keuangan lainnya (Araci,
2019). Model FInBERT menggunakan kemampuan BERT yang sudah dilatih sebelumnya,
yaitu berbasis transformer yang dilatih menggunakan banyak data teks umum. Namun,
model FINBERT juga memperbaiki model BERT tersebut dengan menggunakan data teks
keuangan, sehingga mampu memahami konteks dalam bahasa keuangan dan dapat
menangkap sentimen terkait keuangan (Girsang & Stanley, 2023). Keunggulan dari model
ini terletak pada kemampuannya dalam memahami istilah, jargon, dan konteks dalam teks
keuangan yang khas. Dengan melakukan pre-trained terlebih dahulu pada data keuangan
yang kemudian disempurnakan pada tugas keuangan tertentu, FiInBERT dapat memberikan
analisis sentimen dan analisis yang lebih akurat untuk teks keuangan (Yang et al., 2020)

Data dan Sumber Data

Data yang digunakan dalam penelitian ini berasal dari hasil web scraping
menggunakan bahasa pemrograman Python pada laman cnbcindonesia.com dengan kata
kunci ”Pertumbuhan Ekonomi Indonesia”. Data berita dikumpulkan mulai dari tanggal 1
Juli 2025 hingga 30 September 2025.

HASIL DAN PEMBAHASAN
Dataset Berita

Dataset yang digunakan dalam penelitian ini dikumpulkan melalui proses web scraping
pada laman cnbcindonesia.com menggunakan kata kunci atau keyword ”Pertumbuhan
Ekonomi Indonesia” dari tanggal 1 Juli 2025 hingga 30 September 2025. Jumlah berita yang
berhasil dikumpulkan dalam rentang waktu tersebut adalah sebanyak 2.018 berita dengan
menggunakan atribut “’date”, “'title”, dan “category”. Dataset tersebut disajikan dalam bentuk
tabel pada Tabel 1.
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Tabel 1. Dataset berita hasil scraping

date title category
30/09/2025 E:Jgtr)i(zlraa Shopee dan Vidio, Belanja Langsung dari Tayangan Tech

Bos BKPM Ramal Perdagangan Rl dan Eropa Bisa Tembus

301092025 {3560 Juta di 2030 News

30/09/2025  Cerita Ray Dalio Puji Langkah Menkeu Purbaya News

01/07/2025 I;riz;t))/(;\:vo Rilis Aturan Baru yang 'Manjakan’ Investor, Begini News

01/07/2025 Kglah da_rl Vietnam-Malaysia, 'Borok Ekonomi' RI Ini Harus News
Ditangani!

Sumber: data hasil pengolahan

3.2 Preprocessing Data

Pada model berbasis Transformer, tahapan preprocessing data yang diperlukan hanya
mengubah keseluruhan data teks menjadi huruf kecil saja yaitu lowercase, karena model BERT
akan menggunakan stopword sebagai konteks untuk intensi kalimat sehingga memberikan konteks
yang berarti untuk kalimat (Qiao et al., 2019). Namun pada penelitian ini diperlukan proses
tambahan yaitu menerjemahkan keseluruhan data teks ke dalam Bahasa Inggris, karena model
FInBERT dilatih menggunakan korpus berbahasa Inggris sehingga performanya akan lebih
optimal jika input yang diberikan juga dalam Bahasa Inggris. Proses ini dapat dilakukan secara
otomatis pada Python menggunakan library deep_translator dengan GoogleTranslator.

3.3 Hasil Analisis Sentimen

Pada bagian ini, temuan dari analisis sentimen terhadap 2.018 judul berita selama periode Juli
hingga September 2025 akan disajikan secara sistematis. Setiap judul dianalisis menggunakan
model FInBERT, sehingga setiap entri memiliki skor untuk sentimen positif, netral, dan negatif,
serta label sentimen berdasarkan nilai tertinggi.

Tabel 2. Dataset setelah pemodelan FInBERT
date title category positive negative neutral label
Kolaborasi Shopee dan Vidio, Belanja

30/09/2025 - : Tech 0,0494  0,0192 0,9313 neutral
Langsung dari Tayangan Favorit!
Bos BKPM Ramal Perdagangan RI dan .

30/09/2025 Eropa Bisa Tembus US$60 Juta di 2030 News 0,8577  0,0095 0,1328 positive

30/00/2025 C°Mitd Ray Dalio Puji Langkah Menkeu oo 02031 00207 07562 neutral
Purbaya

01/07/2025 Frabowo Rilis Aturan Baru yang ‘Manjakan' ..o 00574 00235 09191  neutral
Investor, Begini Isinyal!

01/07/2025 Kalah dari ~ Vietnam-Malaysia, 'Borok \.\c (1094 04482 04424 negative

Ekonomi' RI Ini Harus Ditangani!
Sumber: data hasil pengolahan

Berdasarkan hasil pemodelan FInBERT yang ditunjukkan pada Tabel 2, skor probabilistik
sentimen positif, netral, dan negatif yang dihasilkan untuk setiap judul berita selanjutnya dapat
diagregasi guna memperolen gambaran umum kecenderungan sentimen selama periode Juli
hingga September 2025. Hasil agregasi tersebut disajikan pada Gambar 2 yang menunjukkan
bahwa sentimen netral mendominasi pemberitaan sebesar 56,1 persen atau sebanyak 1.133 berita,
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diikuti oleh sentimen positif sebesar 26,9 persen (543 berita) dan sentimen negatif sebesar 16,9
persen (342 berita). Dominan sentimen netral dapat diartikan bahwa media keuangan Indonesia
pada periode tersebut lebih berfokus pada penyampaian informasi yang bersifat faktual dan
objektif, tanpa ada kecenderungan emosional yang kuat.

Distribusi Sentimen

negative (342)

positive (543)

neutral (1133)

Gambar 2. Distribusi Sentimen

Distribusi sentimen secara agregat memberikan gambaran umum kecenderungan
pemberitaan selama periode penelitian, namun belum sepenuhnya menangkap perubahan sentimen
dari waktu ke waktu. Oleh karena itu, dapat dilanjutkan dengan menganalisis sentimen pada
tingkat bulanan yang disajikan pada Tabel 3.

Tabel 3. Distribusi Sentimen Berita Keuangan per Bulan pada Triwulan 111 2025
Bulan Positif (n, %) Netral (n, %) Negatif (n, %) Total Berita

Juli 171 (25,8%) 364 (54,9%) 128 (19,3%) 663
Agustus 218 (31,2%) 360 (51,6%) 120 (17,2%) 698
September 154 (23,4%) 409 (62,3%) 94 (14,3%) 657
Total 543 (26,9%) 1.133 (56,1%) 342 (16,9%) 2.018

Sumber: data hasil pengolahan

Berdasarkan Tabel 3, dapat dilihat bahwa bulan Agustus merupakan bulan dengan tingkat
sentimen positif tertinggi, sedangkan bulan Juli merupakan bulan dengan tingkat sentimen negatif
tertinggi. Peningkatan sentimen positif pada bulan Agustus mengindikasikan adanya pergeseran
narasi media ke arah yang lebih optimis dibandingkan bulan sebelumnya. Sebaliknya, dominasi
sentimen netral yang kembali menguat pada bulan September menunjukkan kecenderungan
normalisasi pemberitaan informasi yang lebih faktual dan berhati-hati.

Namun perubahan distribusi sentimen antar bulan tersebut diduga berkaitan dengan
dinamika ekonomi dan sosial yang terjadi pada masing-masing periode. Tingginya sentimen
negatif pada bulan Juli dapat dikaitkan dengan ketidakpastian ekonomi di awal triwulan,
sedangkan peningkatan sentimen positif pada bulan Agustus dapat dipengaruhi oleh momentum
nasional yaitu peringatan Hari Kemerdekaan Indonesia. Pada bulan September, stabilisasi
sentimen mencerminkan berkurangnya isu ekonomi yang bersifat ekstrem dalam pemberitaan.
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4 KESIMPULAN

Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis sentimen berita ekonomi Indonesia pada
Triwulan 111 2025 menggunakan model FINBERT berbasis transformer terhadap 2.018 judul berita
yang dikumpulkan dari portal media keuangan Indonesia. Hasil penelitian menunjukkan bahwa
sentimen netral mendominasi pemberitaan dengan persentase 56,1 persen, sentimen positif sebesar
26,9 persen, dan sentimen negarif sebesar 16,9 persen. Dominasi sentimen netral mengindikasikan
bahwa media keuangan indonesia pada periode tersebut cenderung menyajikan informasi ekonomi
secara faktual dan objektif.

Analisis tren bulanan menunjukkan bahwa sentimen positif tertinggi terjadi pada bulan
Agustus, sementara sentimen negatif tertinggi terjadi pada bulan Juli. Variasi sentimen ini
mencerminkan respons media terhadap dinamika ekonomi dan peristiwa yang terjadi selama
periode penelitian. Secara keseluruhan, penelitian ini menunjukkan bahwa FInBERT efektif
digunakan untuk menganalisis sentimen berita ekonomi dan dapat menjadi alat pendukung dalalm
memahami kecenderungan narasi media keuangan di Indonesia.
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